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INESEM BUSINESS SCHOOL

SOMOS INESEM

INESEM es una Business School online especializada con un fuerte sentido transformacional. En un
mundo cambiante donde la tecnologia se desarrolla a un ritmo vertiginoso nosotros somos activos,
evolucionamos y damos respuestas a estas situaciones.

Apostamos por aplicar la innovacién tecnoldgica a todos los niveles en los que se produce la
transmision de conocimiento. Formamos a profesionales altamente capacitados para los trabajos mas
demandados en el mercado laboral; profesionales innovadores, emprendedores, analiticos, con
habilidades directivas y con una capacidad de anadir valor, no solo a las empresas en las que estén
trabajando, sino también a la sociedad. Y todo esto lo podemos realizar con una base sélida sostenida
por nuestros objetivos y valores.
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ALIANZA INESEM Y UTAMED

NESEM y UTAMED se unen para liderar la transformacién de la educacion superior online.

INESEM Business School destaca como business school de referencia en formacién online para
profesionales, con especial énfasis en dreas como empresa, marketing, recursos humanos, tecnologiay
gestion empresarial. Su modelo formativo combina accesibilidad, innovaciéon y un fuerte enfoque en el
desarrollo de competencias.

UTAMED, desde su origen digital y su mirada Atlantico-Mediterrdnea, comparte esa vision orientada al
futuro. Como universidad 100% online, apuesta por programas actualizados, multidisciplinares y
adaptados a las demandas de un mercado global.

Esta alianza refuerza el puente entre la formaciéon profesional y la formaciéon universitaria, creando
itinerarios integrados que permiten a los estudiantes avanzar en sus carreras con titulaciones avaladas
académicamente y conectadas con el entorno laboral.

Ambas instituciones coinciden en ofrecer una experiencia educativa agil, practica y con fuerte base
tecnoldgica, gracias a la novedosa metodologia EDUCA LXP.

UTAMED inesem

inesem
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RANKINGS DE INESEM

INESEM Business School ha obtenido reconocimiento tanto a nivel nacional como internacional debido
a su firme compromiso con la innovacion y el cambio.

Para evaluar su posicién en estos rankings, se consideran diversos indicadores que incluyen la
percepcion online y offline, la excelencia de la institucién, su compromiso social, su enfoque en la
innovacién educativay el perfil de su personal académico.
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ALIANZAS Y ACREDITACIONES
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BY EDUCA EDTECH

Inesem es una marca avalada por EDUCA EDTECH Group, que estd compuesto por un conjunto de
experimentadas y reconocidas instituciones educativas de formacién online. Todas las entidades que
lo forman comparten la misién de democratizar el acceso a la educacioén y apuestan por la
transferencia de conocimiento, por el desarrollo tecnolégico y por la investigacion.
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METODOLOGIA LXP

La metodologia EDUCA LXP permite una experiencia mejorada de aprendizaje integrando la Al en
los procesos de e-learning, a través de modelos predictivos altamente personalizados, derivados del
estudio de necesidades detectadas en la interaccién del alumnado con sus entornos virtuales.

EDUCA LXP es fruto de la Transferencia de Resultados de Investigacién de varios proyectos
multidisciplinares de [+D+i, con participacién de distintas Universidades Internacionales que
apuestan por la transferencia de conocimientos, desarrollo tecnolégico e investigacién.

: 1. Flexibilidad

@ Aprendizaje 100% online y flexible, que permite al alumnado estudiar
= donde, cuando y como quiera.

2. Accesibilidad

[_r\éd_rll Cercania y comprension. Democratizando el acceso a la educacién
— trabajando para que todas las personas tengan la oportunidad de seguir
formandose.

3. Personalizacion

.5({‘?. Itinerarios formativos individualizados y adaptados a las necesidades de
cada estudiante.

4. Acompahamiento / Seguimiento docente

Orientacion académica por parte de un equipo docente especialista en
su drea de conocimiento, que aboga por la calidad educativa adaptando
los procesos a las necesidades del mercado laboral.

304

3o

5. Innovacion

Desarrollos tecnolégicos en permanente evolucién impulsados por la Al
mediante Learning Experience Platform.

E

6. Excelencia educativa

0. Enfoque didactico orientado al trabajo por competencias, que favorece
un aprendizaje practico y significativo, garantizando el desarrollo
profesional.
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INESEM BUSINESS SCHOOL

RAZONES POR LAS QUE ELEGIR INESEM

1. Nuestra Experiencia

Mas de 18 afos de experiencia. 25% de alumnos internacionales.

Mas de 300.000 alumnos ya se han for- 97% de satisfaccion

mado en nuestras aulas virtuales .
100% lo recomiendan.

Alumnos de los 5 continentes. Mas de la mitad ha vuelto a estudiar
en Inesem.

2. Nuestro Equipo

En la actualidad, Inesem cuenta con un equipo humano formado por mas 400 profesionales.
Nuestro personal se encuentra sélidamente enmarcado en una estructura que facilita la mayor
calidad en la atencién al alumnado.

3. Nuestra Metodologia

100% ONLINE APRENDIZAJE

Estudia cuando y desde donde Pretendemos que los nuevos

quieras. Accede al campus virtual conocimientos se incorporen de forma
desde cualquier dispositivo. sustantiva en la estructura cognitiva
EQUIPO DOCENTE NO ESTARAS SOLO
Inesem cuenta con un equipo de Acompafamiento por parte del equipo
profesionales que haran de tu estudio una de tutorizacién durante toda tu
experiencia de alta calidad educativa. experiencia como estudiante

inesem
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4. Calidad AENOR

Somos Agencia de Colaboraciéon N°99000000169 autorizada por el Ministerio
de Empleo y Seguridad Social.
Se llevan a cabo auditorias externas anuales que garantizan la maxima calidad AENOR.

Nuestros procesos de ensefianza estan certificados por AENOR por la ISO 9001.

GESTION GESTION

.
DELACALIDAD AMBIENTAL :: I Q N E T

1509001 15014001 2 LTD

5. Somos distribuidores de formacion

Como parte de su infraestructura y como muestra de su constante expansién Euroinnova
incluye dentro de su organizacion una editorial y una imprenta digital industrial.

inesem
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METODOS DE PAGO

Con la Garantia de:

<> innovapay

Fracciona el pago de tu curso en cdmodos plazos de forma segura.

. . V’ SA ' PayPal

mastercard maastro

-,'. hiEUITI amazon pay " Pay S Pay

Nos adaptamos a todos los métodos de pago internacionales:

OZE] @9 19 ovscevir @efecty @)Rmzoe CMR

y muchos mas...
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°
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Master en Data Engineering + 60 Créditos ECTS

DURACION
1500 horas

MODALIDAD
ONLINE

ACOMPANAMIENTO
PERSONALIZADO

Titulacién

Titulacién de Master de Formaciéon Permanente en Data Engineering con 1500 horas y 60 ECTS

expedida por UTAMED - Universidad Tecnoldgica Atlantico Mediterraneo.

8 UTAMED @ inesem

INESEM BUSINESS SCHOOL }
UNIVERSIDAD TECNOLOGIC ALTANTICO - MEDITERRANEO

como centro acreditado para la imparticion de acciones formativas
expide el presente titulo propio

NOMBRE DEL ALUMNO/A

con nimero de documento XXXXXXXXX ha superado los estudios correspondientes de

NOMBRE DEL CURSO

con una duracién de XXX horas, perteneciente al Plan de Formacion de UTAMED.

¥ para que surta los efectos pertinentes queda registrado con nimero de expediente XXXX/XXXX-XXXX-XXXXXX.
Con una calificacion XXXXXXKXXXXXXXX.

¥ para que conste expido la presente titulacion en Granada, a (dia) de (mes) del (afio)

NOMBRE ALUMNO/A

Firma del Alumno/a La Direccién Académica

NOMBRE DE AREA MANAGER

inesem
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Descripcion

El Master en Data Engineering es una disciplina altamente relevante en el contexto actual, donde los
datos se han convertido en uno de los activos mas valiosos para las organizaciones. El estado del arte
en este campo muestra la importancia de gestionar y analizar grandes voliumenes de datos de manera
eficiente y efectiva para obtener informacion valiosa. El Data Engineering abarca conocimientos y
técnicas especializadas en el disefio, implementacion y mantenimiento de infraestructuras de datos,
asi como en el procesamiento y transformacién de datos a gran escala. Con el auge de la inteligencia
artificial, el aprendizaje automatico y el andlisis de datos, el Master en Data Engineering se presenta
como una oportunidad para formarse en una disciplina con gran demanda en el mercado laboral.

Objetivos

¢ Repasar los principios de la computacion.

e Abordar el Big Data desde la 6ptica de la ingenieria.

¢ Estudiar el Data Science en sus fundamentos de almacenamiento, analisis y procesamiento de
Datos.

» Mejorar las habilidades relacionadas con el cdlculo numérico en ingenieria

e Emplear las herramientas de Python y R para el procesamiento, analisis y estudio de los Datos.

e Ahondar en los campos del Machine Learning y el Deep Learning.

¢ Conocer los aspectos basicos sobre los computadores.

¢ Adquirir una introduccion a la programacién y herramientas de calculo numérico.

e Conocer el sistema MATLAB.

¢ Adquirir lo referente sobre las ecuaciones algebraicas de una variable.

¢ Realizar unainterpolaciéon y aproximacion.

Para qué te prepara

El Master en Data Engineering esta dirigido a profesionales del &mbito de la informatica, ingenieria o
disciplinas relacionadas que deseen especializarse en el manejo y procesamiento de grandes
volumenes de datos. También es adecuado para aquellos que trabajan en roles relacionados con el
andlisis de datos, la inteligencia artificial o la automatizacion.

A quién va dirigido

El Master en Data Engineering te prepara para afrontar los retos y desafios de la gestiony
procesamiento de datos a gran escala. Al finalizar el programa, estaras preparado para afrontar
desafiantes proyectos de Data Engineering en diversos sectores y serds un profesional altamente
demandado en el mercado laboral. Desarrollards las habilidades necesarias para disefar, implementar

inesem



INESEM BUSINESS SCHOOL

y optimizar soluciones de Data Engineering.

Salidas laborales

El Master en Data Engineering te proporciona una amplia gama de salidas laborales en un mercado en
constante crecimiento. Podras trabajar como Data Engineer en empresas de diferentes sectores,
donde seras responsable de disenar y construir infraestructuras de datos, desarrollar y mantener
pipelines de datos eficientes, y garantizar la integridad y calidad de los datos.

inesem
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TEMARIO

MODULO 1. PENSAMIENTO COMPUTACIONAL
UNIDAD DIDACTICA 1. INTRODUCCION PENSAMIENTO COMPUTACIONAL

1. Presentacién al pensamiento computacional
2. ;Qué esy para qué se usa pensamiento computacional?
3. ;Quiénes deben de aprender el pensamiento computacional?

UNIDAD DIDACTICA 2. TIPOS DE PENSAMIENTO QUE CONOCEMOS

1. Pensamiento analitico
2. Razonamiento aproximado, conceptual, convergente, divergente, sistematico, synvergente

UNIDAD DIDACTICA 3. CONOCEMOS EL PENSAMIENTO COMPUTACIONAL

1. Proceso, conceptos y actitudes del pensamiento computacional
2. Proceso de simulacion

3. Concepto y procesos de paralelismo automatizacién

4. Trabajo en equipo en el pensamiento computacional

UNIDAD DIDACTICA 4. PARTE AVANZADA DE FONDO EL PENSAMIENTO COMPUTACIONAL

1. Abstraccién en pensamiento computacional
2. Descomprimir los elementos
3. Proceso de evaluacion de pensamiento computacional

UNIDAD DIDACTICA 5. APLICACIONES DEL PENSAMIENTO COMPUTACIONAL

1. Posibles problemas
2. Datos relacionados con de entrada y salida en el pensamiento
3. Solucién al problema

MODULO 2. BIG DATA PARA INGENIERIAS
UNIDAD DIDACTICA 1. INTRODUCCION

1. ;Qué es Big Data?

2. Paradigmas de procesamiento en Big Data

3. Las 8 V de Big Data (Volumen, Volatilidad, Variedad, Valor, Velocidad, Variabilidad, Veracidad,
Validez)

UNIDAD DIDACTICA 2. BATCH PROCESSING

1. MapReduce
2. Hadoop
3. Apache Hadoop YARN

inesem



© N A

9.
10.
11.
12.
13.

INESEM BUSINESS SCHOOL

Agregacion de los logs de YARN

Obtencién de datos en HDFS

Planificacion de un cluster Hadoop

Instalacién y configuracién de Hive, Pig e Impala
Clientes Hadoop incluidos en Hue

Configuracion avanzada de un cluster

Seguridad Hadoop

Gestion de recursos

Mantenimiento de un cluster

Solucién de problemas y monitorizacién de un cluster

UNIDAD DIDACTICA 3. CIENCIA DE DATOS

1.
2.
3.
4.

Data Science
Apache Spark
Machine Learning
Apache Spark MLLib

UNIDAD DIDACTICA 4. DESARROLLO PARA SPARK Y HADOOP

N AWM =

N

10.
11.
12.
13.
14.
15.
16.
17.
18.
19.

Datasets y Dataframes

Operaciones en Dataframe

Trabajar con Dataframes y Schemas

Crear Dataframes a partir de Data Sources

Guardar DataFrames en Data Sources

DataFrame Schemas

Rapidez y lentitud de ejecucién

Andlisis de datos con consultas de DataFrame

RDD

Transformacién de datos con RDDs

Agregacion de datos con Pair RDDs

Consulta y vistas de tablas con Spark SQL

Creacion, configuraciéon y ejecucion de aplicaciones Spark
Procesamiento distribuido

Persistencia de datos distribuidos

Patrones comunes al procesar datos con Spark
Spark Streaming: Introduccién a DStreams

Spark Streaming: procesamiento de multiples lotes
Apache Spark Streaming: Data Sources

UNIDAD DIDACTICA 5. ANALISIS DE DATOS

Noukrwbh=

Introduccién a Pig

Andlisis de datos basico con Pig

Procesado de datos complejos con Pig
Operaciones con multiconjuntos de datos con Pig
Troubleshooting y optimizacién de Pig
Introduccién a Hive e Impala

Consultas con Hive e Impala

inesem
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8. Administracién de datos
9. Almacenamiento y datos de rendimiento
10. Andlisis de datos relacional con Hive e Impala
11. Datos complejos con Hive e Impala
12. Andlisis de texto con Hive e Impala
13. Optimizacién Hive
14. Optimizacion de Impala
15. Extendiendo Hive e Impala

MODULO 3. DATA SCIENCE: ALMACENAMIENTO, ANALISIS Y PROCESAMIENTO DE DATOS
UNIDAD DIDACTICA 1.INTRODUCCION A LA CIENCIA DE DATOS

1. ;(Qué es la ciencia de datos?

2. Herramientas necesarias para el cientifico de datos
3. Data Science & Cloud Computing

4. Aspectos legales en Proteccién de Datos

UNIDAD DIDACTICA 2.BASES DE DATOS RELACIONALES

Introduccién

El modelo relacional

Lenguaje de consulta SQL

MySQL Una base de datos relacional

PN =

UNIDAD DIDACTICA 3. BASES DE DATOS NOSQL Y EL ALMACENAMIENTO ESCALABLE

;Qué es una base de datos NoSQL?

Bases de datos Relaciones Vs Bases de datos NoSQL
Tipo de Bases de datos NoSQL Teorema de CAP
Sistemas de Bases de datos NoSQL

PN =

UNIDAD DIDACTICA 4. INTRODUCCION A UN SISTEMA DE BASES DE DATOS NOSQL: MONGODB

¢{Qué es MongoDB?

Funcionamiento y uso de MongoDB

Primeros pasos con MongoDB: Instalacién y shell de comandos

Creando nuestra primera Base de Datos NoSQL: Modelo e Insercion de Datos
Actualizacion de datos en MongoDB: Sentencias set y update

Trabajando con indices en MongoDB para optimizacién de datos

Consulta de datos en MongoDB

NoubkwnN =

UNIDAD DIDACTICA 5. WEKA Y DATA MINING

;Qué es Weka?

Técnicas de Data Mining en Weka
Interfaces de Weka

Seleccion de atributos

PN

UNIDAD DIDACTICA 6. PENTAHO UNA SOLUCION OPEN SOURCE PARA BUSINESS INTELLIGENCE

inesem
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Una aproximacién a PENTAHO
Soluciones que ofrece PENTAHO
MongoDB & PENTAHO

Hadoop & PENTAHO

Weka & PENTAHO

AN =

UNIDAD DIDACTICA 7. R COMO HERRAMIENTA PARA BIG DATA

Introduccién aR

;Qué necesitas?

Tipos de datos

Estadistica Descriptiva y Predictiva con R
Integracién de R en Hadoop

AN =

UNIDAD DIDACTICA 8. PRE-PROCESAMIENTO & PROCESAMIENTO DE DATOS

Obtenciény limpieza de los datos (ETL)
Inferencia estadistica

Modelos de regresion

Pruebas de hipétesis

PN

UNIDAD DIDACTICA 9. ANALISIS DE LOS DATOS

1. Inteligencia Analitica de negocios
2. Lateoria de grafosy el andlisis de redes sociales
3. Presentacion de resultados

MODULO 4. CALCULO NUMERICO PARA COMPUTACION EN CIENCIA E INGENIERIA

UNIDAD DIDACTICA 1. INTRODUCCION A LOS COMPUTADORES

Introduccién

Conceptos basicos sobre computadores
Componentes de un computador

Software de un computador

Pardmetros caracteristicos del computador digital
Clasificacion de los computadores

Breve historia de los computadores

Estudio de los computadores

Computacién Cientifica en supercomputadores

VWO N AWDN =

UNIDAD DIDACTICA 2. INTRODUCCION A LA PROGRAMACION Y HERRAMIENTAS DE CALCULO

NUMERICO

Introduccién

Resolucion de problemas
Lenguajes de programaciéon
Herramientas de calculo numérico

PN

UNIDAD DIDACTICA 3. EL SISTEMA MATLAB

inesem
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Introduccién

Acceso a MATLAB

Introducciéon de matrices

Operaciones sobre matrices y componentes de matrices
Expresionesy variables

El espacio de trabajo

Funciones para construir matrices

Control de flujo programando en MATLAB
Funciones escalares

Funciones vectoriales

Funciones matriciales

Generacion de submatrices

Ficheros .M

Entraday salida de texto

Medidas de eficiencia de algoritmos
Formato de salida

Graficos en dos dimensiones

Graficos en tres dimensiones

Elaboracién de programas en MATLAB

UNIDAD DIDACTICA 4. ARITMETICA DEL COMPUTADOR

ounhkhwn-=

Introduccién

Representacién interna de nimeros

Errores debidos a la representacion interna de los nimeros

Errores en la realizacion de operaciones

Algoritmos estables e inestables. Condicionamiento de un problema
Ejercicios complementarios

UNIDAD DIDACTICA 5. ECUACIONES ALGEBRAICAS DE UNA VARIABLE

—_—

VYN RAWDN =

Introduccion

Método de biseccién o biparticion

Método de interpolacién lineal o Regula Falsi

Método de aproximaciones sucesivas o punto fijo
Método de Newton-Raphson

Método de la secante

Criterios de convergencia para los métodos iterativos
Dificultades a la hora de calcular las raices de una funcién
Calculo de ceros de polinomios

Ejercicios complementarios

UNIDAD DIDACTICA 6. SISTEMAS DE ECUACIONES ALGEBRAICAS

nhwn=

Introduccién

Métodos directos

Métodos iterativos

Comparacion entre métodos iterativos y directos

Introduccion a los sistemas de ecuaciones algebraicas no lineales

inesem
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6. Ejercicios complementarios
UNIDAD DIDACTICA 7. INTERPOLACION Y APROXIMACION

Introduccion

Interpolacién polinomial

Aproximacién por polinomios

Introduccién a la interpolacion por funciones racionales
Ejercicios complementarios

nhwn=

UNIDAD DIDACTICA 8. DIFERENCIACION E INTEGRACION

Introduccién
Diferenciacién numérica
Integraciéon numérica
Ejercicios complementarios

PN =

MODULO 5. ANALISIS DE DATOS CON PYTHON
UNIDAD DIDACTICA 1. INTRODUCCION AL ANALISIS DE DATOS
1. ;Qué es el analisis de datos?
UNIDAD DIDACTICA 2. LIBRERIAS PARA EL ANALISIS DE DATOS: NUMPY PANDAS Y MATPLOTLIB

1. Andlisis de datos con NumPy
2. Pandas
3. Matplotlib

UNIDAD DIDACTICA 3. FILTRADO Y EXTRACCION DE DATOS

1. Cémo usar loc en Pandas
2. Como eliminar una columna en Pandas

UNIDAD DIDACTICA 4. PIVOT TABLES
1. Pivot tables en pandas
UNIDAD DIDACTICA 5. GROUPBY Y FUNCIONES DE AGREGACION
1. El grupo de pandas
UNIDAD DIDACTICA 6. FUSION DE DATAFRAMES
1. Python Pandas fusionando marcos de datos
UNIDAD DIDACTICA 7. VISUALIZACION DE DATOS CON MATPLOTLIB Y CON SEABORN

1. Matplotlib
2. Seaborn

inesem
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UNIDAD DIDACTICA 8. INTRODUCCION AL MACHINE LEARNING
1. Aprendizaje automatico
UNIDAD DIDACTICA 9. REGRESION LINEAL Y REGRESION LOGISTICA

1. Regresion lineal
2. Regresion logistica

UNIDAD DIDACTICA 10. ARBOL DE DECISIONES
1. Estructura de arbol
UNIDAD DIDACTICA 11. NAIVE BAYES

1. Algoritmo de Naive bayes
2. Tipos de Naive Bayes

UNIDAD DIDACTICA 12. SUPPORT VECTOR MACHINES (SVM)

1. Maquinas de vectores soporte (Support Vector Machine-SVN
2. 2.;Cémo funciona SVM?

3. Nucleos SVM

4. Construccién de clasificador en Scikit-learn

UNIDAD DIDACTICA 13. KNN

1. K-nearest Neighbors (KNN)
2. Implementacién de Python del algoritmo KNN

UNIDAD DIDACTICA 14. PRINCIPAL COMPONENT ANALYSIS (PCA)
1. Andlisis de componentes principales
UNIDAD DIDACTICA 15. RANDOM FOREST
1. Algoritmo de random forest
MODULO 6. DATA SCIENCE Y PROGRAMACION ESTADISTICA CON PYTHON Y R
UNIDAD DIDACTICA 1. INTRODUCCION A LA CIENCIA DE DATOS

;Qué es la ciencia de datos?

Herramientas necesarias para el cientifico de datos
Data Science & Cloud Compunting

Aspectos legales en Proteccion de Datos

N =

UNIDAD DIDACTICA 2. BASES DE DATOS RELACIONALES

1. Introduccién
2. El modelo relacional

inesem
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3. Lenguaje de consulta SQL
4. MySQL. Una base de datos relacional

UNIDAD DIDACTICA 3. PYTHON Y EL ANALISIS DE DATOS

Introduccién a Python

;Qué necesitas?

Librerias para el analisis de datos en Python

MongoDB, Hadoop y Python. Dream Team del Big Data

PN

UNIDAD DIDACTICA 4. R COMO HERRAMIENTA PARA BIG DATA

Introducciéon aR

¢Qué necesitas?

Tipos de datos

Estadistica Descriptiva y Predictiva con R
Integracion de R en Hadoop

AW

UNIDAD DIDACTICA 5. PRE-PROCESAMIENTO & PROCESAMIENTO DE DATOS

Obtenciény limpieza de los datos (ETL)
Inferencia estadistica

Modelos de regresion

Pruebas de hipétesis

PN =

UNIDAD DIDACTICA 6. ANALISIS DE LOS DATOS

1. Inteligencia Analitica de negocios
2. Lateoria de grafosy el andlisis de redes sociales
3. Presentacion de resultados

MODULO 7. INTRODUCCION APRENDIZAJE AUTOMATICO (MACHINE LEARNING)
UNIDAD DIDACTICA 1. INTRODUCCION AL MACHINE LEARNING

Introduccién

Clasificacion de algoritmos de aprendizaje automatico

Ejemplos de aprendizaje automatico

Diferencias entre el aprendizaje automatico y el aprendizaje profundo
Tipos de algoritmos de aprendizaje automatico

El futuro del aprendizaje automatico

ounpkwnNn-=

UNIDAD DIDACTICA 2. EXTRACCION DE ESTRUCTURA DE LOS DATOS: CLUSTERING

1. Introduccion
2. Algoritmos

UNIDAD DIDACTICA 3. SISTEMAS DE RECOMENDACION

1. Introduccién

inesem
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2. Filtrado colaborativo
3. Clusterizacion
4. Sistemas de recomendacién hibridos

UNIDAD DIDACTICA 4. CLASIFICACION

1. Clasificadores
2. Algoritmos

UNIDAD DIDACTICA 5. REDES NEURONALES Y DEEP LEARNING

1. Componentes
2. Aprendizaje

UNIDAD DIDACTICA 6. SISTEMAS DE ELECCION

1. Introduccién
2. El proceso de paso de DSS a IDSS
3. Casos de aplicacion

MODULO 8. DESARROLLO DE DEEP LEARNING
UNIDAD DIDACTICA 1. DEEP LEARNING CON PYTHON, KERAS Y TENSORFLOW

1. Aprendizaje profundo
2. Entorno de Deep Learning con Python
3. Aprendizaje automatico y profundo

UNIDAD DIDACTICA 2. SISTEMAS NEURONALES

1. Redes neuronales
2. Redes profundasy redes poco profundas

UNIDAD DIDACTICA 3. REDES DE UNA SOLA CAPA

1. Perceptréon de una capay multicapa
2. Ejemplo de perceptrén

UNIDAD DIDACTICA 4. REDES MULTICAPA

1. Tipos de redes profundas
2. Trabajar con TensorFlow y Python

UNIDAD DIDACTICA 5. ESTRATEGIAS DE APRENDIZAJE

Entraday salida de datos

Entrenar una red neuronal

Graficos computacionales
Implementacién de una red profunda
El algoritmo de propagacion directa

nhwn =
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6. Redes neuronales profundas multicapa

MODULO 9. PROYECTO FINAL DE MASTER

@ inesem
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